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Propostas de trabalho final

Contextualizacao:

A partir de abordagens de orientacao interdisciplinar, diversas linhas de pesquisa situadas na
interseccao entre as ciéncias naturais e humanas almejam nao sé uma permuta metodoldgica e
tedrica entre disciplinas, mas também praticas norteadas por perguntas e orientacdes tedricas em
comum. Tal integracao é certamente um dos maiores desafios do empenho interdisciplinar. As
técnicas quantitativas empregadas nessas areas buscam um refinamento das metodologias e
fortalecem tal integracao. Produzir valores confidveis e comparaveis a partir de dados qualitativos
menos tangiveis é o primeiro passo desse processo.

Em ambos polos académicos, uma ferramenta comum para uma aproximacao preliminar entre dados
qualitativos e quantitativos é representada pela aplicacdo de diversos tipos de indices. Na
etnobiologia e etnoecologia, os “Indices de saliéncia cultural relativa’’ (exemplos na tabela 5, pag.208
http://lib-0js3.lib.sfu.ca:8114/index.php/era/article/download/130/115) sao medidas quantitativas
utilizadas para transformar conceitos complexos e multidimensionais como o *' valor de uso’’ em
valores ou escalas numéricas padronizadas e comparaveis, provendo dados passiveis de teste de
hipdteses, validagao estatistica e analises comparativas. Portanto, ao avaliar a correspondéncia de
dados transformados por indices que avaliam diferentes facetas de uma mesma dimensao do
conhecimento etnoecoldgico, podemos fortalecer o potencial de comparacdes trans-culturais, e
consequentemente um aprofundamento da compreensao das relagdes entre populacdes humanas, a
paisagem vegetal e as instancias praticas, utilitarias e simbdlicas do uso de plantas.

A funcao:
Plano A

O papel da funcao serd automatizar uma rotina de andlises exploratérias, baseada na reorganizacao,
padronizacdo e extracao de dados de um dataframe para subsequentes calculos de alguns dos
diversos indices supracitados, que serao, entao, comparados por meio da correlacdo de Pearson e
analise de componentes principais (PCA), e suas correspondéncias estabelecidas. Tal processo almeja
proporcionar um resultado que facilite a subsequente realizacao de testes de hipdteses, assim como
outros procedimentos analiticos menos triviais.

Entrada:

Dataframe contendo varidveis qualitativas - binarias e nominais - e quantitativas - escalas ordinais
de frequéncias, abundancias e rankings.
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Argumentos:

Entrada do objeto de dados;

Argumento légico de remocao de NA's;

Definicao dos tipos de indices a serem calculados;

Definicao da forma de comparacao dos resultados dos indices (Pearson ou PCA)

Passos:

Reorganizac¢do das variaveis em vetores correspondentes ao tipo de variavel;
Realizacao dos calculos dos indices;

Realizacao da correlagao de Pearson;

Realizacao do PCA;

Producao de tabelas com os resultados;

vk wh =

Objetos de saida:

e Tabelas contendo os resultados dos indices individualmente para cada evento (observacao);
e Tabelas contendo o resultado das comparacdes pela correlacao de Pearson e PCA;

Exemplificando:

Dada a especificidade dos indices em questdo, a funcao sera utilizada em investigacdes sobre o
conhecimento de populagdes tradicionais acerca do repertdrio etnobotanico e etnoecoldgico local.
Dessa forma, as variaveis consistem em informacdes obtidas por diversos métodos provenientes do
componente etnografico do trabalho, e incluem as categorias locais da paisagem, as plantas que
constituem o repertério (as identidades locais e cientificas), as categorias de utilizagao, detalhes da
forma de preparo e aplicagoes, estruturas (em termos anatémicos), ocorréncia desses elementos do
repertdrio nas categorias locais da paisagem, e a frequéncia (em uma escala ordinal que parte da
percepcao dos informantes) dessas ocorréncias.

Plano B

Como alternativa, proponho a realizacdao de um resumo visual basico, com graficos elementares
provenientes de uma analise exploratéria simples. Entretanto, Uma vez que existem inimeros
resumos numeéricos e graficos possiveis, o objetivo do Plano B consistiria em analisar as mesmas
variaveis citadas no Plano A, tornando possivel o retorno dessa ampla gama de representacdes
graficas e numéricas a partir da utilizagao da filogenia como um proxy, ou seja, o plano implicaria em
uma forma de plotar o APG Ill ( acao provavelmente executada por alguma funcao existente) de
forma que os resumos visuais possam ser requisitados a partir da escolha de diferentes niveis
hierarquicos. A saida seria composta pelo resumo visual das variaveis escolhidas mediante a escolha
de um nivel de resolucao taxonémica. Assim, os padrdes de uso poderiam ser observados em
contraposicao a dados filogenéticos das plantas pertencentes ao repertério etnobotanico estudado.

Ola, Ramiro! A proposta A parece interessante e bem
dimensionada para a funcgao final. Faltaram detalhes pra
avaliar melhor o plano B, mas acho que nao sera necessario
se vocé optar pelo plano A.
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—-Leo

Concordo com o Leo, siga o plano A. Na ecologia quando
temos variaveis de naturezas diferentes (continuas,
categéricas, binarias) em geral aplicamos o indice de Gower.
Veja se ele é til para o seu caso - veja Lengender &
Legender (Numerical Ecology, pag.254). Nao vejo como
aplicar um PCA nesse caso, pode ser ignorancia minha, mas
achei que fosse necessario uma escala continua e
padronizada de cada variavel.

Cddigo da funcao

ethnobot.indxs<-function(X){
dados<-X

if(class(dados) !="data.frame"){

stop("Objeto de entrada de dados deve ser um dataframe")

}else if (is.null(dados$informante)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'informante' ")
telse if (is.null(dados$etnoespecie)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'etnoespecie' ")
}else if(is.null(dados$especie)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'especie' ")
}else if(is.null(dados$familia)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'familia ")
telse if(is.null(dados$parte)){

stop(" O dataframe deve conter uma coluna chamada 'partes' ")
}else if(is.null(dados$ordem)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'ordem' ")
}else if(is.null(dados$comunidade)){

stop("0 dataframe deve conter uma coluna chamada 'comunidade' ")
}
dfl<-dados[which(dados[,1]=="a"), -1]
df2<-dados[which(dados[,1]=="b"), -1]

categoricas <- names(dfl)[1:6]
numericas <- names(dfl)[7:length(dfl)]

dl

melt(dfl, id.vars = categoricas)

dl rename(dl, replace=c("variable"= "usos"))
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dl=rename(dl, replace=c("value"="valores"))
RU1 <- ddply(dl, .(etnoespecie), numcolwise(sum))
RU.ppl <- ddply(dl, .(etnoespecie, parte), numcolwise(sum))

df.SUl<-df1l[,-c(1,2,4:6)]
df.SUl<-aggregate(x=df.SU1[,-1],by=list(name=df.SU1[,1]), FUN=sum)
df.SU1[,-1][df.SU1[,-1]!=0]<-1
SUl<-data.frame(etnoespecie=df.SU1[,1],SUl=apply(df.SU1l[,-1],1,sum))

RU. pp1$PPV=0

for(i in 1:nrow(RU.ppl)){
RU.pp1$PPV[i]<-RU.ppl[,3][1i]/RUL[,2][RU.ppl[,1][i]==RU1[,1]]

}

df.SU.ppl<-dfl[,-c(1,4:6)]

df.SU.ppl<-aggregate(x=df.SU.ppll, -
c(1,2)],by=list(parte=df.SU.ppl[,1],etnoespecie=df.SU.ppl[,2]),FUN=sum)
df.SU.ppl[,-c(1,2)]1[df.SU.ppl[,-c(1,2)]'=0]<-1

SU.ppl<-
data.frame(parte=df.SU.ppl[,1],etnoespecie=df.SU.ppl[,2],SU.pp=apply(df.SU.p
pl[,-c(1,2)],1,FUN=sum))

OUV1<-
data.frame(etnoespecie=df.SU.ppl[,2],parte=df.SU.ppl[,1],0UV=(SU.ppl[,3]1/RU.
ppl[,31)*RU.ppl$PPV)

categoricas <- names(df2)[1:6]

numericas <- names(df2)[7:length(df2)]

d.2

melt(df2, id.vars = categoricas)

d.2

rename(d.2, replace=c("variable"= "usos"))

d.2=rename(d.2, replace=c("value"="valores"))

RU2 <- ddply(d.2, .(etnoespecie), numcolwise(sum))

RU.pp2 <- ddply(d.2, .(etnoespecie, parte), numcolwise(sum))
df.SU2<-df2[,-c(1,2,4:6)]
df.SU2<-aggregate(x=df.SU2[,-1],by=1list(name=df.SU2[,1]), FUN=sum)
df.SU2[,-1][df.SU2[,-1]!=0]<-1
SU2<-data.frame(etnoespecie=df.SU2[,1],SU=apply(df.SU2[,-1],1,sum))
RU. pp2$PPV=0

for(i in 1l:nrow(RU.pp2)){
RU.pp2$PPV[i]l<-RU.pp2[,3]1[i1/RU2[,2]1[RU.pp2[,1][i]==RU2[,1]1]
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}

df.SU.pp2<-df2[,-c(1,4:6)]

df.SU.pp2<-aggregate(x=df.SU.pp2[, -
c(1,2)],by=list(parte=df.SU.pp2[,1],etnoespecie=df.SU.pp2[,2]),FUN=sum)
df.SU.pp2[,-c(1,2)]1[df.SU.pp2[,-c(1,2)]'=0]<-1

SU.pp2<-
data.frame(parte=df.SU.pp2[,1],etnoespecie=df.SU.pp2[,2],SU.pp2=apply(df.SU.
pp2[,-c(1,2)]1,1,FUN=sum))

0UV2<-
data.frame(etnoespecie=df.SU.pp2[,2],parte=df.SU.pp2[,1],0UV=(SU.pp2[,3]1/RU.
pp2[,3])*RU.pp2$PPV)

##Correlacao de Pearson para as duas comunidades

x11()

plot(OUV1[,3]1~0UV2[,3],main="Regressao Linear",xlab="0UV comunidade

2" ,ylab="0UV comunidade 1")

abline(lm(OUV1[,3]1~0UV2[,3]))

pearson<-cor(OUV1[,3],0uUv2[,3])

resultado<- list("pearson"=pearson,"0OUV comunidade a"= 0UV1,"OUV comunidade
b"= 0UV2)

return(resultado)

}
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